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1 Wprowadzenie

Pakiet Rrepest w R (Ilizaliturri, Avvisati, & Keslair, 2025) jest rozwinieciem podejscia znanego
z modulu repest w Stata, opracowanego pierwotnie dla analitykow Organizacji Wspdlpracy
Gospodarczej i Rozwoju (OECD) (Avvisati & Keslair, 2014). Zostal zaprojektowany z mysla
o ulatwieniu analizy danych z miedzynarodowych badan edukacyjnych prowadzonych przez
OECD oraz Miedzynarodowe Stowarzyszenie Mierzenia Osiagnie¢ Szkolnych (IEA), takich
jak:

« PISA, PIAAC, TALIS, SSES (badania OECD),
« TIMSS, PIRLS, ICCS, ICILS (badania IEA).

Pakiet umozliwia poprawna analize wynikow zgodnie z metodologia stosowang w wymienio-
nych wyzej badaniach, wspierajac m.in.:

e obliczanie Srednich, odsetkdéw oraz czestosci grupowanych,
o analize korelacji i kowariancji oraz regresji liniowych,
e testy poréwnawcze miedzy grupami oraz obliczanie miar rozproszenia.

Rrepest automatyzuje ztozone elementy analizy danych z miedzynarodowych badan edukacyj-
nych, uwzgledniajac stosowane w nich ztozone schematy doboru préby oraz techniki skalowania
wynikow. Pakiet uwzglednia w obliczeniach wagi statystyczne, wagi replikacyjne oraz
wartosSci prawdopodobne (plausible values, PV), zapewniajac prawidlowe oszacowa-
nie niepewno$ci pomiarowej. Dzieki temu pakiet utatwia prace z duzymi zbiorami danych i
pozwala na szybsze dokonanie analiz zgodnych ze standardami OECD i IEA.

1 Dodatkowe zasoby

e Pelna dokumentacja - plik PDF zawierajacy opis funkcji pakietu oraz prak-
tyczne przyklady jego zastosowania w analizie danych z miedzynarodowych badan
edukacyjnych.

e« README na CRAN - skrécony przewodnik instalacyjny i opis gtéwnych funkcji
pakietu, dostepny na stronie pakietu w CRAN.

o Repo/wiki z przykladami (OECD GitLab) - strona, na ktérej znajdziemy
aktualizacje pakietu publikowane przez OECD oraz dodatkowe przyktady analiz.



https://cran.r-project.org/package=Rrepest/Rrepest.pdf
https://cran.r-project.org/web/packages/Rrepest/readme/README.html
https://gitlab.algobank.oecd.org/edu_data/rrepest

1.1 Dlaczego warto uzywac Rrepest?

@ Zalety pakietu Rrepest

o Automatyzacja: upraszcza przetwarzanie ztozonych danych, automatycznie
uwzgledniajac metodologie badain OECD i IEA, taka jak wagi replikacyjne i war-
tosci prawdopodobne (PV). Eliminuje to koniecznosé¢ samodzielnej implementacji
skomplikowanych formul metodologicznych.

e« Wygoda: funkcja Rrepest () oferuje przejrzysta sktadnie do obliczania statystyk
opisowych, korelacji, regresji liniowej, testow réznic oraz generowania tabel wyni-
kowych.

e Elastyczno$é: umozliwia analizy danych z wielu miedzynarodowych badan edu-
kacyjnych.

e Wsparcie: pakiet jest aktywnie wykorzystywany i stale rozwijany przez OECD.

e Szybko$é: wykorzystuje obliczenia réwnolegle, rozdzielajac obciazenie na wiele
rdzeni procesora, co pozwala na dwukrotnie szybsze przetwarzanie danych w po-
rownaniu do alternatywnych rozwiazan, szczegdlnie przy duzych zbiorach danych.

1.2 Ograniczenia Rrepest

Wazne ograniczenia pakietu Rrepest

o Pakiet wspiera jedynie podstawowe typy analiz: $rednie, rozklady czestosci, testy
roznic, korelacje i regresje liniowe i logistyczne. Nie obstuguje np. obliczania pozio-
moéw umiejetnosei (benchmarkéw), percentyli oraz bardziej zaawansowanych analiz
(np. modeli wielopoziomowych).

o Regresja logistyczna wykonywana za pomoca parametru est("log", ...) jest
wspierana tylko dla badaii OECD (np. PISA, TALIS).

o W regresji liniowej przeprowadzanej za pomocs funkcji Rrepest () wszystkie pre-
dyktory sa traktowane jako zmienne cigglte — rowniez wtedy, gdy zostaly zakodo-
wane jako czynniki (factor).

o Jedli w danych pozostana etykiety SPSS (value labels), nazwy kolumn w tabelach
wynikowych beda zawieraly etykiety kategorii i zostana posortowane alfabetycznie
co moze utrudniaé¢ czytelno$¢ wynikow.




1.3 Obstugiwane badania

Badanie (Organizacja) Obstugiwane przez Rrepest

PISA (OECD)
PIAAC (OECD)
TALIS (OECD)
SSES (OECD)
TIMSS (IEA)
PIRLS (IEA)
ICCS (IEA)
ICILS (IEA)
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2 Instalacja pakietéw i przygotowanie danych do analizy

Aby rozpoczaé prace, nalezy jednorazowo zainstalowaé pakiet:

# instalacja pakietu Rrepest:
install.packages("Rrepest")

# instalacja dodatkowych pakietdéw do pracy z danymi
install.packages(c("haven", "tidyverse"))

# haven: pakiet do obstugi w R plikéw .sav, .sas7bdat, .dta
# tidyverse: zbidr pakietdéw utatwiajacych analize¢ danych, m.in. dplyr, purrr,
# readr, stringr



Ponizej prezentujemy kilka dobrych praktyk utatwiajacych korzystanie z pakietu.

@ Dobre praktyki przy pracy z pakietem Rrepest:

¢ Ujednolicenie pisowni nazw zmiennych: Zamien wielko$¢ liter w nazwach
zmiennych na matle (np. names(df) <- tolower (names(df))), aby uniknaé pro-
bleméw z odczytywaniem nazw przez funkcje Rrepest (). Niektére jej argumenty
(np. over) sa wrazliwe na wielko$¢ liter w podanych jako warto$é¢ nazwach zmien-
nych.

e Sprawdzenie danych: zweryfikuj strukture zbioru i obecno$é¢ brakéw danych:

— struktura danych: dplyr::glimpse(df), summary(df),

— liczba obserwacji w kategoriach danej zmiennej: dplyr::count(df,
zmienna),

— liczba brakéw danych w kolumnach: (np. colSums(is.na(df))).

e Powtarzalnos$é: Przechowuj kod w skryptach, dokumentuj Sciezki i transformacje,
aby zapewnié¢ powtarzalnoéé analiz

o Poréwnanie: Poréwnaj wyniki analiz z oficjalnymi raportami OECD/IEA lub
narzedziem IEA IDB Analyzer, aby upewnié sig, ze sa zgodne z metodologia
badania.




3 Sktadnia i kluczowe opcje funkcji Rrepest ()

Podstawowa skladnia funkcji wraz z jej gléwnymi argumentami

Rrepest(
data = <zbidr danych>,
svy = <nazwa badania ("ALL"|"IALS"|"IELS"|"PIAAC"|"PIRLS"|"PISA"|
"PISAOOS"|"SSES"|"TALIS" ("TALISSCH"/"TALISTCH")|"TALIS3S" ("TALISEC_STAFF"/

"TALISEC_LEADER")"|"TIMSS"| "ICCS" (ICCS_T)"| "ICILS" | "SVY" (wtasne/
niestandardowe badanie))>,
est = est(

<"mean"|"var"|"std"|"quant"|"iqr"|"freq"|"corr"|"1m"|"log"|"cov"|"gen">,
target = <zmienna>,

regressor = <zmienna | wektor zmiennych>

# argument "regressor" podajemy dla estymatordéw"lm" i "log";

# przy uzyciu estymatora '"gen" podstawiamy wtasny model, bez koniecznoSci
# uzywania argumentéw "target" i "regressor"

),

by = <zmienna | wektor zmiennych>,

over = <zmienna | wektor zmiennych>,

test = TRUE/FALSE,

n.pvs = <liczba warto$ci prawdopodobnych (PV)>,

cm.weights = c(<waga gtdwna>, <wagi replikacyjne_1:K>),
var.factor

<wspbiczynnik wariancji>,
TRUE/FALSE

show_na

Najwazniejsze argumenty funkcji:

e svy - nazwa badania, ktére bierzemy pod uwage w analizie.
e est() — wbudowane estymatory to "mean", "var", "std", "quant", "iqr", "freq",
"corr", "lm", "log","cov", oraz ogdlny "gen" do uruchamiania wlasnych modeli z R.

e target — pojedyncza zmienna lub wielokrotne imputacje PV przez zastosowanie sktadni
z symbolem @ (np. PVREAD@, PVNUM@, ASMMATO0Q). Skladnia z symbolem @ moze by¢ tez
uzywana przy podawaniu zmiennych PV w parametrach by, over i regressor.

e by — osobne estymacje/tabele dla wskazanych zmiennych.

e over + test=TRUE — analiza grup lacznie i raport testéw réznic miedzy poziomami
zmiennej wskazanej w argumencie over.

e n.pvs — liczba PV wykorzystywana przy uérednianiu wynikéw dla wartosci prawdopo-
dobnych (domyslnie Rrepest bierze pod uwage 5 PV).



o cm.weights — gléwna waga i komplet wag replikacyjnych (np. totwgt, jri:jrK). Usta-
wienie tego parametru jest konieczne przy niektorych analizach, w ktorych nie korzy-
stamy z wag domyslnie uwzglednianych przez funkcje Rrepest ().

e var.factor — wspdlezynnik wariancji zgodny z zastosowanym schematem doboru proby.
Ustawienie tego parametru jest konieczne przy niektérych analizach, w ktorych nie ko-
rzystamy z wag domys$lnie uwzglednianych przez funkcje Rrepest ().

e show_na — w przypadku ustawienia wartosci tego parametru na “TRUE” w raportach
czestosci braki danych uwzgledniane sa jako osobna kategoria.

L3
1 by vs over

e by — wykonuje analize osobno dla kazdej grupy, traktujac je jako niezalezne zbiory
danych. Nie umozliwia bezposredniego testowania ré6znic miedzy grupami

e over w polaczeniu z test=TRUE — analizuje wszystkie grupy lacznie, automa-
tycznie obliczajac réznice miedzy nimi i bledy standardowe.

3.1 Struktura danych w miedzynarodowych badaniach edukacyjnych

Aby Rrepest dzialal poprawnie, kluczowe zmienne w zbiorze danych takie jak PV oraz wagi
analityczne musza mie¢ okredlona strukture nazw, odpowiadajaca konwencjom w poszczegdl-
nych badaniach w obrebie danego cyklu badawczego.

3.1.1 Nazwy zmiennych z warto$ciami prawdopodobnymi (PV)

Wartosci prawdopodobne (PV) to zestaw wielokrotnych imputacji niewidocznych (niedajacych
sie zmierzy¢ bezposrednio) cech (np. umiejetnosci matematycznych), ktére pozwalaja na lep-
sze oszacowanie bltedéw pomiaru. Funkcja Rrepest() rozpoznaje te wartosci przez sktadnie
zawierajaca symbol @ w nazwie zmiennej (np. pv@math, pv@read, pv@civ) i zaklada, ze do-
stepne sa wielokrotne jej imputacje (np. pvlmath,..., pvKmath, gdzie K to liczba PV w danym
badaniu).

1 Ustawienie liczby PV
e Domyslnie funkcja Rrepest () przyjmuje 5 jako liczbe dostepnych imputacji.

e W przypadku, gdy w analizowanym badaniu jest wiccej wartosci prawdopodobnych
(w badaniu PISA w cyklach od 2015 roku liczba PV wynosi 10), nalezy dodatkowo
zdefiniowaé poprawna liczbe imputacji za pomoca argumentu n.pvs (np. n.pvs =
10).




3.1.2 Nazwy zmiennych wag analitycznych

Wagi analityczne sg drugim rodzajem kluczowych zmiennych w miedzynarodowych bada-
niach edukacyjnych. Aby funkcja Rrepest() dzialala poprawnie, nazwy tych zmiennych
musza przyja¢ posta¢ odpowiednig dla badania wybranego do analizy. W kazdym bada-
niu wystepuje zmienna Wagi gtoéwnej (total/final weight), np. w_fstuwt oraz wagi
replikacyjne (replicate weights), np. w_fsturwtl,..., w_fsturwt80. Nazwy tych
zmiennych oraz liczby replik sa rézne w poszczegdlnych badaniach. W wiekszosci przypadkow
funkcja Rrepest () pobiera je automatycznie ze zbioru danych na podstawie nazwy badania
podanej w argumencie svy.

1 Przykladowe domyélne ustawienia wag analitycznych w funkcji Rrepest ()

e PISA - waga glowna w_fstuwt oraz 80 replik w_fsturwtl,..., w_fsturwt80
(wagi uczniowskie)
o ICCS/ICILS — waga gléwna totwgts oraz 75 replik srwgtl, ..., srwgt75 (wagi
uczniowskie)
I Wazne

o W przypadku badan TIMSS i PIRLS (oraz innych badan wykorzystujacych schemat
wazenia Jackknife Repeated Replication), konieczne jest samodzielne przeliczenie
wag replikacyjnych i dodanie ich do zbioru danych. Opisujemy jak to zrobi¢ w
czesci praktycznej poradnika.

e W niektérych badaniach rozréznia sie schematy badan zaleznie od analizowanych
grup respondentéw. Przykladowo, w badaniu TALIS w argumencie 'svy' mozemy
podaé "TALISTCH", jesli analizujemy nauczycieli, lub "TALISSCH", jesli dokonujemy
analiz na zbiorze danych dotyczacych szkét. Podobnie, w badaniu ICCS mozemy
podaé¢ w argumencie 'svy' nazwe badania z przyrostkiem '_T' ("ICCS_T"), jezeli
analizujemy dane nauczycieli. Rrepest automatycznie zastosuje odpowiednie wagi
analityczne.

e Metodologia badan TIMSS i PIRLS ulegta zmianie w cyklach realizowanych po
2011 roku. W cyklach przeprowadzonych do 2011 roku wilacznie stosowano 150
wag replikacyjnych oraz jedna warto$¢ PV, natomiast w pdzniejszych cyklach —
250 wag replikacyjnych i pie¢ wartosci PV.
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4 Pobieranie danych

Dane i dokumentacja (np. opisy nazw zbioréw i zmiennych) z badan dostepne sa na ponizszych
stronach:

PISA: https://www.oecd.org/pisa/data/

TIMSS/PIRLS/ICCS/ICILS: https://www.iea.nl/data-tools/repository

PIAAC: https://www.oecd.org/skills/piaac/data/

TALIS: https://www.oecd.org/en/about/programmes/talis.html#data

SSES: https://www.oecd.org/en/about /programmes/oecd-survey-on-social-and-
emotional-skills.html#data

W przypadku badan OECD przed pobraniem zbioru nalezy wypeki¢ krétka ankiete.

4.1 Struktura plikéw danych

Przed rozpoczeciem analizy dane z badan miedzynarodowych muszg zosta¢ zaimportowane do
srodowiska R, co wymaga zrozumienia zlozonej struktury plikéw je zawierajacych. Struktura
ta jest r6zna pomiedzy badaniami OECD i IEA.

11
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4.1.1 Struktura danych IEA

Zbiory IEA sa zazwyczaj podzielone na duza liczbe plikow, pogrupowanych wedlug kraju,
poziomu klasy oraz zastosowanego narzedzia badawczego. Przyktadowo po $ciagnieciu danych
z badania TIMSS 2023 dla klasy 4 w folderze zobaczymy ponad 500 plikéw.

1 Nazewnictwo plikéw w badaniach IEA, na przykladzie badania TIMSS

Przykladowo: Plik asapolm8.sav zawiera dane uczniow z Polski z badania TIMSS
2023 dla klasy 4 w formacie .sav
Gdzie:

e asa: odpowiedzi na zadania i wyniki uczniéw klasy 4
o pol: kod kraju (Polska)
o m8: cykl badania (TIMSS 2023)

Pierwsza litera w nazwie pliku wskazuje poziom klasy:

e a—klasa 4
e b—klasa 8

Dalsze litery okreslajg typ danych:

o asa/bsa — wyniki uczniéw oraz wartosci prawdopodobne (PV)
» asp/bsp — dane procesowe (np. czasy odpowiedzi)

e ash — dane z kwestionariusza rodzica

o asg/bsg — dane z kwestionariusza ucznia

e acg/bcg — dane z kwestionariusza szkoty

e atg/btg — dane z kwestionariusza nauczyciela
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4.1.2 Struktura danych OECD

W przypadku badan OECD dane z réznych krajow sa potaczone w jeden zbiorczy plik (czesto
bardzo duzy), bez podzialu na osobne pliki krajowe. Pliki sa podzielone wedlug cyklu badania
oraz typu danych.

1 Nazewnictwo plikéw w badaniach OECD, na przykladzie badania PISA

Przyktad: Plik CYO8MSP_STU_QQQ.sav zawiera dane z kwestionariuszy uczniow z
wszystkich krajéw z badania realizowanego w roku 2022.
Gdzie:

o CYO08 — cykl badania (tu: cykl 8, przeprowadzony w 2022 roku)
e MSP — Main Study (badanie gléwne)
e STU_QQQ — dane uczniéow

Inne oznaczenia:

e SCH_QQQ — kwestionariusze szkdt

o TCH_QQQ — kwestionariusze nauczycieli

o STU_COG — wyniki testéw kognitywnych uczniéw (czytanie, matematyka, nauki przy-
rodnicze itp.)

e STU_FLT — wyniki testow z edukacji finansowej

e STU_ICT — kwestionariusz dotyczacy technologii informacyjno-komunikacyjnych

e STU_WBQ — kwestionariusz dobrostanu uczniéow
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5 Analiza danych PISA 2022

5.1 Przygotowanie danych

# Krok 1: wskazanie folderu z plikami SPSS
dir_pisa_2022 <- "C:/DATA/PISA 2022/Data_SPSS"

# Krok 2: wczytanie danych uczniowskich (STU_QQQ)
data_students <- read_sav(pasteO(dir_pisa_2022, "/CYO8MSP_STU_QQQ.sav"))

# Krok 3: Wybdr krajow do analizy (Australia, Kanada, Peru, Polska) i
# filtrowanie zbioru danych

countries <- c("AUS", "CAN", "PER", "POL")

pisa_2022 <- filter(data_students, CNT %in) countries)

# Krok 4: zmiana wielkoSci liter w nazwach zmiennych na mate:
names (pisa_2022) <- tolower (names(pisa_2022))

5.2 Przyktad 1 — $rednia i odchylenie standardowe wynikéw umiejetnosci
czytania wedtug kraju i pfci

Analysis_01 <- Rrepest(

data = pisa_2022,

svy = "PISA",

est = est(c("mean", "std"), target = "pvQ@read"),
by = c("cnt", "st004d401t"),

n.pvs = 10 # Rrepest()” domyS§lnie uzywa 5 PV. W PISA 2022
# nalezy ustawi¢ "n.pvs = 10°

)
print (Analysis_01)
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5.3 Przyktad 2 — Tabela rozktadéw czestosci ptci uczniéw

Analysis_02 <- Rrepest(
data = pisa_2022,

svy = "PISA",

est = est("freq", target = "st004d01t"),
by = "cnt",

show_na = TRUE

)
print (Analysis_02, width = 200)

5.4 Przyktad 3 — Regresja liniowa: analiza wptywu statusu
spoteczno—ekonomicznego rodziny na osiggniecia ucznia w dziedzinie
matematyki:

Analysis_03 <- Rrepest(
data = pisa_2022,

svy = "PISA",

by = "cnt",

est = est("lm", target = "pv@math", regressor = "escs"),
n.pvs = 10,

show_na = TRUE

)
print (Analysis_03, width = 200)

Przyktadowy kod poprawiajacy czytelnosé tabeli wynikowej

Table_03<- Analysis_03 7%>%
transmute (
Country = cnt,
Intercept_Estimate

rowMeans (select(., starts_with("b.reg_pv") &
ends_with("intercept"))),

Intercept_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg_pv") &
ends_with("intercept"))),

Intercept_t = Intercept_Estimate / Intercept_SE,

ESCS_Estimate = rowMeans(select(., starts_with("b.reg_pv") &
ends_with("escs"))),

ESCS_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg pv") &
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ends_with("escs"))),

ESCS_t = ESCS_Estimate / ESCS_SE,

R2_Estimate = rowMeans(select(., starts_with("b.reg_pv") &
ends_with("rsqr"))),

R2_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg pv") &

ends_with("rsqr"))),
R2_t = R2_Estimate / R2_SE

make_reg_table <- function(row) {
data.frame (

Estimate = c(row$Intercept_Estimate,
row$ESCS_Estimate,
row$R2_Estimate),

“Std. Error” = c(row$Intercept_SE,

row$ESCS_SE,

row$R2_SE),
"t value” = c(row$Intercept_t,
row$ESCS_t,
row$R2_t),
row.names = c("(Intercept)", "ESCS", "R-squared")

final_table_03 <- setNames(
lapply(1:nrow(Table_03),
function(i) make_reg_table(Table_03[i, 1)),
Table_03$Country
)

print(final_table_03)
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5.5 Przyktad 4 — Regresja logistyczna: wptyw statusu spoteczno—ekonomicznego
rodziny na osiaggniecia ucznia w dziedzinie matematyki (uzyskanie wyniku na
poziomie co najmniej 626 punktow):

# Na potrzeby analizy z wykorzystaniem regresji logistycznej konieczne jest
# utworzenie nowej zmiennej przyjmujacej wartosci "1" lub "0", w zaleznoSci
# od tego czy dany uczen osiagnat wynik roéwny lub wyzszy od wartoSci 626 pkt
# (dla kazdej imputacji PV tworzymy osobnag zmienng) .

for (i in 1:10) {
varname <- pasteO("pv", i, "math")
newvar <- pasteO("y", i)
pisa_2022[[newvar]] <- ifelse(pisa_2022[[varname]] >= 626, 1, 0)

}
Analysis_04 <- Rrepest(
data = pisa_2022,
svy = "PISA",
est = est("log", target = "y@", regressor = "escs"),
n.pvs = 10,
by = "cnt"

)
print(Analysis_04, width = 200)

Przyktadowy kod poprawiajacy czytelnosé tabeli wynikowej

Table_04 <- Analysis_04 7,>Y%
transmute (
Country = cnt,
Coef = rowMeans(select(., starts_with("b.log") &
ends_with("intercept"))),

Std_Error = rowMeans(select(., starts_with("se.log") &
ends_with("intercept"))),

t_value = round(Coef / Std_Error, 2),

ESCS = rowMeans(select(., starts_with("b.log") &
ends _with("escs"))),

ESCS_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.log") &
ends_with("escs"))),

ESCS t = round(ESCS / ESCS_SE, 2),

OR = round (exp(Coef), 2),

CI95low = round(exp(Coef - 1.96 * ~Std_Error ), 2),
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CI95up
OR_ESCS
CI95low_ESCS
CI95up_ESCS

round (exp(Coef + 1.96 * ~Std_Error™), 2),
round (exp (ESCS), 2),

round (exp(ESCS - 1.96 * “ESCS_SE™), 2),
round (exp(ESCS + 1.96 * “ESCS_SE™), 2)

make_logreg_table <- function(row) {
data.frame(
Coef = c(row$Coef, row$ESCS),

“Std. Error’= c(row$Std_Error, row$ESCS_SE),

“t value~ = c(row$t_value, row$ESCS_t),

OR = c(row$0R, row$0R_ESCS),

CI951low = c(row$CI95low, row$CI95low_ESCS),
CI95up = c(row$CI9Bup, row$CI95up_ESCS),
row.names = c("(Intercept)", "ESCS")

final_table_04 <- setNames(lapply(l:nrow(Table_04),
function(i) make_logreg_table(Table_04[i, 1)),
Table_04$Country)

print(final_table_04)
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6 Analiza danych TIMSS 2023 (klasa 4)

6.1 Przygotowanie danych krok po kroku

Przygotowanie danych TIMSS do analizy za pomoca funkcji Rrepest () jest procesem wielo-
etapowym. Wynika to zaréwno z charakterystyki struktury zbioru danych jak i metodologii
badania TIMSS.

6.1.1 Potaczenie danych

# Krok 1: wskazanie folderu z plikami SPSS
dir_timss_2023 <- "C:/DATA/TIMSS2023_IDB_SPSS_G4/2_Data Files/SPSS Data"

# Krok 2: utworzenie list plikdéw dla wybranych krajdéw (Armenia, Australia,
# Bahrajn, Polska) oraz poszczegdlnych zbiordéw danych:

# Pliki student achievement (ASA), zawierajace wyniki testdw umiejetnosci
timss 2023 asa_files <- list.files(dir_timss_2023,

pattern = ".*ASA(POL|AUS|ARM|BHR) .*\\.sav$",

ignore.case = TRUE, full.names = TRUE)

# Pliki student context (ASG), zawierajace dane z ankiety uczniowskiej
timss_2023_asg_files <- list.files(dir_timss_2023,

pattern = ".*ASG(POL|AUS|ARM|BHR) .*\\.sav$",

ignore.case = TRUE, full.names = TRUE)

# Pliki school context (ACG), zawierajace dane z ankiety dyrektordw szkdt
timss_2023_acg_files <- list.files(dir_timss_2023,

pattern = ".xACG(POL|AUS|ARM|BHR) .*\\.sav$",

ignore.case = TRUE, full.names = TRUE)

# Pliki home context (ASH), zawierajace dane z ankiety rodzicdw
timss 2023 ash files <- list.files(dir_timss_2023,

pattern = ".*ASH(POL|AUS|ARM|BHR) .*\\.sav$",

ignore.case = TRUE, full.names = TRUE)

# Krok 3: Potaczenie danych z ankiet z wybranych krajéw z wykorzystaniem
# wczeSniej utworzonych list plikéw

timss_2023_asa <- timss_2023_asa_files %>% map(read_sav) %>%

bind_rows()
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timss_2023_asg <- timss_2023_asg_files >/, map(read_sav) %>/
bind_rows ()
timss_2023_acg <- timss_2023_acg_files %>’ map(read_sav) %>’
bind_rows()
timss_2023_ash <- timss_2023_ash_files >’ map(read_sav) %>’
bind_rows ()

! Wazne

W przypadku taczenia zbioréw z réznych kwestionariuszy w parametrze "by" funkcji
left_join() podajemy wszystkie zmienne, ktére powtarzaja sie w laczonych zbiorach
danych (w zaleznosci od aczonych baz danych moga to by¢ takie zmienne jak identyfika-
tor szkoly lub ucznia (odpowiednio np. “IDSCHOOL” i “IDSTUD?”) ale takze wartosci
PV). W przeciwnym razie funkcja left_join() utworzy duplikaty kolumn zawieraja-
cych te same zmienne, nadajac nazwom tych zmiennych przyrostki (np. “zmienna0l.x”,
“zmienna0l.y”). Moze to stanowi¢ utrudnienie przy prowadzeniu analiz.

# Krok 4: Potaczenie zbiordéw ze wszystkich kwestionariuszy
timss_2023 <- left_join(
timss_2023_asa,
select(timss_2023_acg, -any_of (names(timss_2023_asa)),
CTY,
IDSCHOOL) ,
by = c("CTY", "IDSCHOOL")
) %>% left_join(
select(timss_2023_asg, -any_of (names(timss_2023_asa)),
CTY,
IDSCHOOL,
IDSTUD) ,
by = c("CTY", "IDSCHOOL", "IDSTUD")
) %>% left_join(
select(timss_2023_ash, -any_of (names(timss_2023_asa)),
CTY,
IDCNTRY,
IDSCHOOL,
IDSTUD) ,
by = c("CTY", "IDCNTRY", "IDSCHOOL", "IDSTUD")
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6.1.2 Utworzenie 250 wag replikacyjnych zgodnie z zastosowang w badaniu TIMSS
metoda Jackknife Repeated Replication (JRR)

# Krok 5: budowa 250 wag replikacyjnych metoda JRR
for (i in 1:125) {
j <- 125 + i
timss_ 2023 <- timss_2023 %>Y
mutate(!!paste0("jr", i) := case_when(
JKZONE == i & JKREP == 1 ~ 2 *x TOTWGT,
JKZONE == i & JKREP == 0 ~ O,
TRUE ~ TOTWGT
)) %>
mutate(!!paste0("jr", j) := case_when(
JKZONE == i & JKREP == 0 ~ 2 *x TOTWGT,
JKZONE == i & JKREP == 1 ~ 0,
TRUE ~ TOTWGT
)}

6.1.3 Zmiana wielkosci liter w nazwach zmiennych

# Krok 6: zmiana wielkoSci liter w nazwach zmiennych na mate:
names (timss_2023) <- tolower (names(timss_2023))

I Wazne

W analizach TIMSS /PIRLS: nalezy uzy¢ parametru custom weights cm.weights =
c("totwgt", paste0("jr", 1:250)) wskazujac wage gléwna totwgt oraz utworzone
wczesdniej wagi replikacyjne (jrl, ..., jr250). Dla poprawnego przeliczenia bledéw
standardowych uwzgledniajacych zastosowane wagi replikacyjne, konieczne jest takze po-
danie warto$ci argumentu wspoétczynnika wariancji: var.factor = 125. Warto$¢ wspol-
czynnika wariancji zalezna jest od zastosowanego schematu doboru proby. Aby zapewnié
poprawnos¢ wykonywanych analiz, zapoznaj si¢ z informacjami o metodzie tworzenia wag
replikacyjnych zastosowanej w danym cyklu danego badania.
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6.2 Przykfad 1 — Sredni wynik z matematyki wedtug kraju i ptci

Analysis_01 <- Rrepest(
data = timss_2023,

svy = "TIMSS",

cm.weights = c("totwgt", pasteO("jr", 1:250)),

est = est(c("mean", "std"), target = "asmmat0@"),
by = c("cty", "itsex"),

var.factor = 125

)
print(Analysis_01)

6.3 Przykfad 2 — Sredni wynik z matematyki wedtug kraju i pftci, z
zastosowaniem parametru over i pokazaniem réznicy wynikéw pomiedzy
ptciami (chtopcy — dziewczeta) w poszczegélnych krajach

Analysis_02 <- Rrepest(
data = timss_2023,

svy = "TIMSS",

cm.weights = c("totwgt", pasteO("jr", 1:250)),
est = est("mean", target = "asmmat0@"),

by = "cty",

over = "itsex",

test = TRUE,

var.factor = 125

)
print(Analysis_02, width = 200)
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6.4 Przyktad 3 — Tabela rozktadéw czestosci ptci uczniéw

Analysis_03 <- Rrepest(
data = timss_2023,

svy = "TIMSS",

cm.weights = c("totwgt", pasteO("jr", 1:250)),
est = est("freq", "itsex"),

by - "Cty" R

show_na = TRUE,
var.factor = 125

)
print (Analysis_03)

6.5 Przyktad 4 — Regresja liniowa: wptyw pfci ucznia oraz braku wczesnych
aktywnosci zwigzanych z liczeniem na osiggniecia uczniow w dziedzinie
matematyki

Analysis_04 <- Rrepest(
data = timss_2023,

svy = "TIMSS",

cm.weights = c("totwgt", paste0("jr", 1:250)),

by = "cty",

est = est("lm", target = "asmmatO0@", regressor = c("itsex", "asbhO1k")),
var.factor = 125

)
print (Analysis_04)

Przyktadowy kod poprawiajacy czytelnosé tabeli wynikowej

Table_04 <- Analysis_04 %>%
transmute (
Country = cty,
Intercept_Estimate

rowMeans (select(., starts_with("b.reg_asmmat") &
ends_with("intercept"))),

Intercept_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg_asmmat") &
ends_with("intercept"))),

Intercept_t = Intercept_Estimate / Intercept_SE,

ITSEX_Estimate = rowMeans(select(., starts_with("b.reg_asmmat") &

ends_with("itsex"))),
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ITSEX SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg_asmmat") &
ends_with("itsex"))),

ITSEX t = ITSEX Estimate / ITSEX_SE,

ASBHO1K_Estimate = rowMeans(select(., starts_with("b.reg_asmmat") &
ends_with("asbh01k"))),

ASBHO1K_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg_asmmat") &
ends_with("asbh01k"))),

ASBHO1K _t = ASBHO1K Estimate / ASBHO1K_SE,

R2_Estimate = rowMeans(select(., starts_with("b.reg_asmmat") &
ends_with("rsqr"))),

R2_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg_asmmat") &

ends_with("rsqr"))),
R2_t = R2_Estimate / R2_SE

make_reg_table <- function(row) {
data.frame(
Estimate

c(row$Intercept_Estimate,
row$ITSEX_Estimate,
row$ASBHO1K_Estimate,
row$R2_Estimate),

“Std. Error” = c(row$Intercept_SE,
row$ITSEX_SE,
row$ASBHO1K _SE,
row$R2_SE),

c(row$Intercept_t,
row$ITSEX_t,
row$ASBHO1K _t,
row$R2_t),

row.names = c("(Intercept)", "ITSEX", "ASBHO1K", "R-squared")
)
}

t value®

final_table_04 <- setNames(lapply(l:nrow(Table_04),
function(i) make_reg_table(Table_04[i, 1)),
Table_04$Country)

print(final_table_04)
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6.6 Analizy na danych nauczycieli matematyki (TIMSS 2023)

Aby analizowaé¢ dane dla nauczycieli musimy polaczy¢ pliki z prefiksem ATG (teacher context)
zawierajace dane z ankiety nauczycielskiej z plikami z prefiksem AST (student-teacher linkage),
gdyz w tym zbiorze znajduja sie zmienne z wagami gtéwnymi przypisanymi do nauczycieli
(“TCHWGT” - wszyscy nauczyciele, “MATWGT” - nauczyciele matematyki, “SCIWGT” -
nauczyciele nauk przyrodniczych)

6.6.1 Przygotowanie danych i budowa wag replikacyjnych dla nauczycieli zgodnie z
zastosowang w badaniu TIMSS 2023 metoda Jackknife Repeated Replication
(JRR)

# Krok 1: Wczytanie danych z ankiet nauczycieli i ucznidéw dla wybranych krajoéw

# Pliki ATG - teacher context
# Pliki AST - student-teacher linkage

timss_2023_atg_files <- list.files(dir_timss_2023,
pattern = ".*ATG(POL|AUS|ARM|BHR) .*\\.sav$",
ignore.case = TRUE,
full.names = TRUE)

timss 2023 ast_files <- list.files(dir_timss_2023,
pattern = ".*AST(POL|AUS|ARM|BHR) .*\\.sav$",
ignore.case = TRUE,
full.names = TRUE)

timss_2023_atg <- timss_2023_atg_files %>}, map(read_sav) %>} bind_rows()
timss_2023_ast <- timss_2023_ast_files 7>’, map(read_sav) %>} bind_rows()

# Krok 2: Polaczenie baz danych
timss_2023_teacher <- left_join(
timss_2023_atg,
select(timss_2023_ast, -any_of (names(timss_2023_atg)),
CTY,
IDCNTRY,
IDSCHOOL,
IDTEACH,
IDTEALIN),
by = c("CTY", "IDCNTRY", "IDSCHOOL", "IDTEACH", "IDTEALIN")
)

25



# Krok 3: Stworzenie 250 wag replikacyjnych z wykorzystaniem wagi nauczycieli
# matematyki (MATWGT)

for (i in 1:125) {

j <= 125 + i
timss_2023_teacher <- timss_2023_teacher >
mutate(!!paste0("jr", i) := case_when(

JKZONE == i & JKREP == 1 ~ 2 * MATWGT,
JKZONE == i & JKREP == 0 ~ O,
TRUE ~ MATWGT

)) %%

mutate (! !paste0("jr", j) := case_when(
JKZONE == i & JKREP == 0 ~ 2 *x MATWGT,
JKZONE == i & JKREP == 1 ~ 0,
TRUE ~ MATWGT

)

# Krok 4: Pozostawienie w zbiorze do dalszych analiz tylko nauczycieli

# matematyki (usuwamy wszystkie wiersze, gdzie zmienna "MATWGT" przyjmuje
# wartoSé NA)

timss_2023_teacher <- timss_2023_teacher %>/ filter(!is.na(MATWGT))

# Krok 5: Zmiana wielkoSci liter w nazwach zmiennych
names (timss_2023_teacher) <- tolower (names(timss_ 2023 teacher))

I Wazne

W analizach dotyczacych nauczycieli matematyki w badaniu TIMSS 2023 nalezy uzy¢ pa-
rametru custom weights cm.weights = c("matwgt", pasteO("jr", 1:250)) wskazu-
jac wage gtéwna matwgt oraz utworzone wczesniej wagi replikacyjne (jri, ..., jr250).
Dla poprawnego przeliczenia btedéw standardowych uwzgledniajacych zastosowane wagi,
konieczne jest takze podanie warto$ci argumentu wspétezynnika wariancji: var.factor
= 125.
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6.6.2 Przyktad 5 — Odsetki nauczycieli matematyki wedtug wieku

# rekodowanie wieku do zmiennej kategorycznej
timss 2023 teacher <- timss_ 2023 teacher %>
dplyr: :mutate(
atbg03 = factor(atbg03, levels = 1:6,
labels = c(
"Under 25",
2=20" ,
"30-39",
"40-49",
"50-59",
"60 or more"))

Analysis_05 <- Rrepest(
data = timss_2023_teacher,
svy = "TIMSS",
cm.weights = c("matwgt", pasteO("jr", 1:250)),
est = est("freq", target = "atbg03"),
by = "cty",
show_na = TRUE,
var.factor = 125

print (Analysis_05)

6.6.3 Przykfad 6 — Srednia dtugo$é stazu nauczycieli matematyki

Analysis_06 <- Rrepest(
data = timss_2023_teacher,
svy = "TIMSS",
cm.weights = c("matwgt", paste0("jr", 1:250)),
est = est("mean", target = "atbg01"),
by "cty",
var.factor = 125

)
print (Analysis_06)
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7 Analiza danych ICCS 2022

! Wazne

Cze$¢ krajéw uczestniczacych w badaniu ICCS 2022 po raz pierwszy przeprowadzila je
w formie testéw komputerowych. W krajach tych zrealizowano dodatkowy komponent
badania w formie ankiet papierowych, tzw. ,bridge study”. Dane z préby ,bridge” nie
sg uwzgledniane w raportowaniu wynikéw ICCS 2022, dlatego w analizach pomijamy je,
wybierajac wytacznie pliki z przyrostkiem ,,C4” w nazwie.

7.1 Przygotowanie danych

# Krok 1: wskazanie folderu z plikami SPSS
dir_iccs_2022 <- "C:/DATA/ICCS 2022/SPSS Data/ICCS_2022_G8"

# Krok 2: utworzenie list plikdéw dla wybranych krajéw (Chorwacja, Hiszpania,
# Polska, Rumunia, Szwecja) oraz poszczegdlnych zbiordéw danych
# Uwaga: pomijamy pliki z edycji "bridge", wybierajgc pliki z przyrostkiem "C4"

# w nazwie

# Pliki Student Civic Knowledge (ISA), zawierajace wyniki dotyczace kompetencji
# obywatelskich
iccs_isa_files <- list.files(dir_iccs_ 2022,

pattern = ".*ISA(POL|HRV|ESP|SWE|ROU)C4.*\\.sav$",

ignore.case = TRUE, full.names = TRUE)

# Pliki International Student Questionnaire (ISG), zawierajgce dane z ankiety
# uczniowskiej
iccs_isg_files <- list.files(dir_iccs_2022,

pattern = ".xISG(POL|HRV|ESP|SWE|ROU)C4.*\\.sav$",

ignore.case = TRUE, full.names = TRUE)

# Pliki School Questionnaire (ICG), zawierajace dane z ankiety
# dyrektordw szkodx
iccs_icg_files <- list.files(dir_iccs_2022,
pattern = ".*ICG(POL|HRV|ESP|SWE|ROU)C4.*\\.sav$",
ignore.case = TRUE, full.names = TRUE)

# Pliki Teacher Questionnaire (ITG), zawierajace dane z ankiety
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# nauczycielskie]j

iccs_itg_files <- list.files(dir_iccs_2022,
pattern = ".*ITG(POL|HRV|ESP|SWE|ROU)C4.*\\.sav$",
ignore.case = TRUE, full.names = TRUE)

# Krok 3: Potgczenie danych z ankiet z wybranych krajéw z wykorzystaniem
# wczeSniej utworzonych list plikéw

iccs_2022_isa <- iccs_isa_files %>% map(read_sav) %>’ bind_rows()
iccs_2022_isg <- iccs_isg_files %>% map(read_sav) %>, bind_rows()
iccs_2022_icg <- iccs_icg_files %>% map(read_sav) %>}, bind_rows()
iccs_2022_itg <- iccs_itg_files %>Y map(read_sav) %>’ bind_rows()

I Wazne

W przypadku badania ICCS 2022, przy laczeniu zbiorow danych zawierajacych wyniki
dotyczace kompetencji obywatelskich uczniéw (pliki z prefiksem ISA) oraz wyniki ankiety
uczniowskiej (pliki z prefiksem ISG) uwzgledniamy w argumencie by funkcji left_join()
wartosci PV, gldwng zmienng wagowsg oraz wagi replikacyjne uczniéw. Jest to konieczne,
poniewaz zmienne te wystepuja w obydwu zbiorach.

# Krok 4: Potgczenie zbiordw danych dotyczacych ucznidéw (wyniki dotyczace
# kompetencji obywatelskich oraz dane z ankiety uczniowskiej) oraz
# dyrektordw szkoi

ices_2022 <- left_join(
iccs_2022 isa,
iccs_2022_isg,
by = c("COUNTRY", "IDSCHOOL", "IDSTUD", "std_GENDER",
"TOTWGTS", pasteO("PV", 1:5, "CIV"), pasteO("SRWGTO", 1:9),
pasteO("SRWGT", 10:75))
) %>% left_join(
iccs_2022_icg,
by = c("COUNTRY", "IDSCHOOL")

I Wazne

W badaniu ICCS, mozemy traktowaé¢ zbiér nauczycielski jako niezalezny od zbioru
uczniowskiego i badaé nauczycieli z wykorzystaniem wag nauczycielskich.
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# Nie *aczymy danych nauczycieli z innymi zbiorami, poniewaz nie jest to
# potrzebne w naszych przyktadowych analizach
iccs_2022_teacher <- iccs_2022_itg

# Krok 5: Zmiana wielkoSci liter w nazwach zmiennych
names (iccs_2022) <- tolower (names(iccs_2022))
names(iccs_2022 teacher) <- tolower (names(iccs_ 2022 teacher))

I Wazne

W wypadku badania ICCS, funkcja Rrepest () oczekuje, ze zmienne wag replikacyjnych
przyjmuja nazwy bez zer prowadzacych w przypadku replik o numeracji od 1 do 9 (np.
“srwgtl,..., stwgt9” lub “trwgtl,.., trwgt9”). W udostepnionym przez IEA zbiorze da-
nych ICCS 2022 nazwy zmiennych replikacyjnych zawieraja zera prowadzace, przyjmujac
postaé “srwgt01,..., stwgt09”, “trwgt01,..., trwgt09”. Aby funkcja zadzialala poprawnie,
konieczna jest samodzielna zmiana nazw tych zmiennych.

# Krok 6: usuniecie prowadzacych zer w nazwach wag replikacyjnych
# w zbiorach ucznidéw i nauczycieli
colnames(iccs_2022) <- gsub(" srwgtO([1-91)$", "srwgt\\1", colnames(iccs_2022))
colnames(iccs_2022_teacher) <- gsub(
"“trwgt0O([1-91)$",
"trwgt\\1",
colnames(iccs_2022_teacher))

7.2 Przyktad 1 — Srednie wyniki uczniéw w zakresie wiedzy i rozumienia kwestii
obywatelskich w podziale na pte¢

Analysis_01 <- Rrepest(

data = iccs_2022,

svy = "ICCS",

est = est(c("mean", "std"), target = "pv@civ"),
by = c("country", "std_gender")

)
print(Analysis_01)
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7.3 Przyktad 2 — Regresja liniowa: wptyw pfci ucznia na wyniki w zakresie
wiedzy i rozumienia kwestii obywatelskich

Analysis_02 <- Rrepest(

data = iccs_2022,

svy = "ICCS",

by = "country",

est = est("lm", target = "pv@civ", regressor = c("std_gender"))

)
print (Analysis_02, width = 200)

Przyktadowy kod poprawiajacy czytelnosé tabeli wynikowej

Table_02 <- Analysis_02 %>%
transmute (
country,

Intercept_Estimate

rowMeans (select(., starts_with("b.reg_pv@civ") &
ends_with("intercept"))),

Intercept_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg_pv@civ") &
ends_with("intercept"))),

Intercept_t = Intercept_Estimate / Intercept_SE,

gender_Estimate = rowMeans(select(., starts_with("b.reg_pv@civ") &
ends_with("std_gender"))),

gender_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg_pv@civ") &
ends_with("std_gender"))),

gender_t = gender_Estimate / gender_SE,

R2 Estimate = rowMeans(select(., starts_with("b.reg_pv@civ") &
ends_with("rsqr"))),

R2_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg_pv@civ") &
ends_with("rsqr"))),

R2 t = R2_Estimate / R2_SE

make_reg_table <- function(row) {
data.frame(
Estimate

c(row$Intercept_Estimate,
row$gender_Estimate,
row$R2_Estimate),

“Std. Error” = c(row$Intercept_SE,

row$gender_SE,

row$R2_SE),
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"t value’ = c(row$Intercept_t,
row$gender_t,
row$R2_t),
row.names = c("(Intercept)", "gender", "R-squared")

Table_02 <- setNames(lapply(l:nrow(Table_02),
function(i) make_reg_table(Table_02[i, 1)),
Table_02$country)

print (Table_02)

7.4 Przyktad 3 — Partycypacja uczniow w zyciu szkoty wedtug dyrektorow szkot
7.4.1 Przykfad 3A - Jak czesto uczniowie sg zachecani do wtaczania si¢ w planowanie

zaje¢ w klasie? Odsetek uczniéow w szkotach, ktérych dyrektorzy odpowiedzieli w
okreslony sposob

Analysis_03a <- Rrepest(
data = iccs_2022,

svy = "ICCS",
est = est("freq", target = "ic4g03d"),
by = "country"

)
print (Analysis_03a, width = 200)

7.4.2 Przyktad 3B — Jak czesto uczniowie sg zachecani do wtaczania sie w tworzenie
szkolnych zasad i regulaminéw? Odsetek uczniéw w szkotach, ktérych dyrektorzy
odpowiedzieli w okreslony spos6b

Analysis_03b <- Rrepest(
data = iccs_2022,

svy = "ICCS",
est = est("freq", target = "ic4g03b"),
by = "country"

)
print (Analysis_03b, width = 200)
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7.5 Przyktad 4 - Odpowiedzi nauczycieli na pytanie: “Jak wazne dla bycia
dobrym obywatelem w dorostym zyciu sg nastepujace zachowania:
Uczestniczenie w dyskusjach o polityce”

I Wazne

Aby funkcja Rrepest () automatycznie pobrata wagi przypisane do nauczycieli, nalezy
ustawi¢ warto$¢ argumentu ‘svy = “ICCS__T”’. Jezeli pozostawimy argument ‘svy
= “ICCS”’, konieczne jest zastosowanie argumentu custom weights: cm.weights =
c("totwgtt", pasteO("trwgt", 1:75)).

Analysis_04 <- Rrepest(

data = iccs_2022_teacher,

svy = "ICCS_T",

est = est("freq", target = "it4gl7e"),
by = "country"

)
print(Analysis_04, width = 300)

8 Analiza danych TALIS 2018

W przypadku badania TALIS mozemy prowadzi¢ analizy na dwéch niezaleznych poziomach:

e TALISTCH - nauczyciele (domyslne wagi: TCHWGT jako waga gléwna oraz 100 wag
replikacyjnych TRWGT1,.., TRWGT100).

o TALISSCH - dyrektorzy/szkoly (domyslne wagi: SCHWGT jako waga gléwna oraz 100
wag replikacyjnych SRWGT1,.., SRWGT100).

Aby funkcja Rrepest () wczytata wlasciwe zmienne wagowe, konieczne jest poprawne ustawie-
nie argumentu svy: svy = "TALISTCH" dla analiz wykonywanych na zbiorze nauczycielskim,
lub svy = "TALISSCH" dla analiz wykonywanych na zbiorze szkolnym (dane z kwestionariusza
dyrektoréw szkot).
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8.1 Przygotowanie danych

# Krok 1: wskazanie folderu z plikami SPSS
dir_talis_2018 <- "C:/DATA/TALIS 2018/SPSS Data/SPSS_2018_international"

# Krok 2: Wczytanie danych:

# Dane dotyczace nauczycieli - pliki z prefiksem BTG:
talis_2018_tch <- read_sav(file.path(dir_talis_2018, "BTGINTT3.sav"))

# Dane dotyczace dyrektordéw szkér - pliki z prefiksem BCG:
talis_2018_sch <- read_sav(file.path(dir_talis_2018, "BCGINTT3.sav"))

# Krok 3: Wybdr krajoéw do analizy (Czechy, Japonia, Kazachstan, Kolumbia)
# i filtrowanie zbiordw danych:

countries <- c("JPN", "CZE", "COL", "KAZ")

talis_2018_tch <- talis_2018_ tch %>% filter (CNTRY %in), countries)
talis 2018 _sch <- talis 2018 sch %>% filter (CNTRY %in’, countries)

# Krok 4: zmiana wielkoSci liter w nazwach zmiennych na mate:
names (talis_2018_tch) <- tolower(names(talis_2018_tch))
names(talis_2018 sch) <- tolower(names(talis 2018 _sch))

8.2 Analizy (TALISTCH - poziom nauczycieli)

8.2.1 Przyktad 1 - Tabela rozktadéw czestosci pfci nauczycieli

Analysis_01 <- Rrepest(

data = talis_2018_tch,

svy = "TALISTCH",

est = est("freq", target = "tt3g0Ol"),
by = "cntry"

)
print (Analysis_01)
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8.2.2 Przykfad 2 - Srednia liczba godzin po$wiecanych przez nauczycieli tygodniowo na
komunikacje i wspétprace z rodzicami

Analysis_02 <- Rrepest(
data = talis_2018_tch,

svy = "TALISTCH",
est = est(c("mean","std"), target = "tt3gl8h"),
by = "cntry"

)
print (Analysis_02)

8.2.3 Przykfad 3 - Srednia liczba godzin po$wiecanych przez nauczycieli tygodniowo na
aktywnosci zwigzane z rozwojem zawodowym

Analysis_03 <- Rrepest(
data = talis_2018_tch,

svy = "TALISTCH",
est = est(c("mean","std"), target = "tt3gl8g"),
by = "cntry"

)
print (Analysis_03)

8.2.4 Przyktad 4 - Regresja liniowa: wptyw mozliwosci aktywnego uczestnictwa w
decyzjach dotyczacych szkoty na ogélny poziom satysfakcji nauczycieli z
wykonywanej pracy

Analysis_04 <- Rrepest(
data = talis_2018_tch,

svy = "TALISTCH",
by = "cntry",
est = est("lm", target = "t3jobsa", regressor = c("tt3g48a"))

)
print (Analysis_04, width = 200)
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Przyktadowy kod poprawiajacy czytelnosé tabeli wynikowej

Table_04 <- Analysis_04 %>%
transmute (
Country = cntry,
Intercept_Estimate

rowMeans (select(., starts_with("b.reg_t3jobsa") &
ends_with("intercept"))),

Intercept_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg_t3jobsa") &
ends_with("intercept"))),

Intercept_t = Intercept_Estimate / Intercept_SE,

tt3g48a_Estimate = rowMeans(select(., starts_with("b.reg_t3jobsa") &
ends_with("tt3g48a"))),

tt3g48a_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg_t3jobsa") &
ends_with("tt3g48a"))),

tt3g48a_t = tt3g48a_Estimate / tt3g48a_SE,

R2 Estimate = rowMeans(select(., starts_with("b.reg_t3jobsa") &
ends_with("rsqr"))),

R2_SE = rowMeans(select(., starts_with("se.reg_t3jobsa") &
ends_with("rsqr"))),

R2_t = R2_Estimate / R2_SE

make_reg_table <- function(row) {
data.frame(
Estimate

c(row$Intercept_Estimate,
row$tt3g48a_Estimate,
row$R2_Estimate),

c(row$Intercept_SE,
row$tt3g48a_SE,
row$R2_SE) ,

c(row$Intercept_t,
row$tt3gd8a_t,
row$R2_t),

c("(Intercept)", "tt3g48a", "R-squared")

“Std. Error”

“t value®

row.names

Final_04 <- setNames(lapply(1l:nrow(Table_04),
function(i) make_reg_table(Table_04[i, 1)),
Table_04$Country)

print(Final_04)
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8.3 Analizy (TALISSCH - poziom szkoét)

8.3.1 Przykfad 5 - Sredni staz pracy na stanowisku dyrektora szkoty w obecnym miejscu
pracy (w latach)

Analysis_05 <- Rrepest(
data = talis_2018_sch,

svy = "TALISSCH",
est = est(c("mean","std"), target = "tc3gl4a"),
by = "cntry"

)
print (Analysis_05)

8.3.2 Przyktad 6 - Odsetek dyrektoréow szkot, ktorzy zadeklarowali, ze wspétpracuja z
nauczycielami przy rozwigzywaniu probleméw z dyscypling w klasie

Analysis_06 <- Rrepest(
data = talis_2018_sch,

svy = "TALISSCH",
est = est("freq", target = "tc3g22a"),
by = "cntry"

)
print (Analysis_06, width = 200)

9 Podsumowanie

Pakiet Rrepest moze by¢ traktowany jako dogodna alternatywa dla programu IEA IDB
Analyzer w zakresie wykonywania analiz danych z miedzynarodowych badan edukacyjnych,
szczegolnie dla oséb pracujacych gltéownie w Srodowisku R. Rrepest umozliwia automatyzacje
wielu powtarzalnych procedur, zapewniajac obstuge wielu badan edukacyjnych oraz zgodnosé
przeprowadzonych analiz z metodologig badan OECD i IEA. Jednoczeénie nalezy zaznaczy¢,
ze pakiet ten nie obejmuje pelnego zakresu analiz dostepnych np. w IEA IDB Analyzer lub
w pakiecie intsvy.
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https://ibe.edu.pl/pl/dane/instrukcje/idb-analyzer
https://ibe.edu.pl/pl/dane/instrukcje/intsvy

Zachecamy do wykorzystywania pakietu we wlasnych projektach badawczych, testowania jego
funkcjonalnosci w analizie danych z miedzynarodowych badan edukacyjnych oraz do zglasza-
nia uwag i propozycji usprawnien bezposrednio do autoréw pakietu poprzez repozytorium
GitLab.
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